ME-4000

Métodos NO
Supervisados Avanzados
en Ry Python

Duraciéon

Cuatro semanas

Descripcion del Curso

Este curso avanzado cubre técnicas de métodos no supervisados en el andlisis de datos,
aplicadas a través de R y Python. Los estudiantes exploraran temas como clustering avanzado,
reduccion de dimensionalidad y andlisis factorial de correspondencias, ademas de tecnicas
especializadas como el Andlisis Factorial de Correspondencias Simples y Multiples y el

Método STATIS para tablas multiples. Este conocimiento permitird a los estudiantes aplicar
metodos no supervisados en proyectos complejos de ciencia de datos y resolver problemas de
agrupamiento y segmentacion.

Objetivos

1. Profundizar en técnicas avanzadas de métodos no supervisados en andlisis de datos.

2. Aprender a implementar y evaluar técnicas de clustering avanzado y reduccion de
dimensionalidad.

3. Aplicar el Andlisis Factorial de Correspondencias Simples y Multiples en R y Python.
4. Explorar y aplicar el Método STATIS para el andlisis de tablas multiples.

5. Desarrollar habilidades para aplicar estos méetodos en ciencia de datos, andlisis de
mercado y estudios multidimensionales.
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Metodologic

El curso combinard teoria y practica aplicada en R y Python, permitiendo a los estudiantes
implementar y analizar métodos no supervisados en problemas reales de ciencia de datos.
Las herramientas y recursos incluyen:
1. Videoconferencias semanales:
Sesiones en Zoom gque serdn grabadas para su revision posterior.

2. Trabajos practicos semanales:

Ejercicios aplicados en R y Python para fortalecer la implementacion de métodos
no supervisados avanzados.

3. Foros de discusion:
Espacio en Moodle para la resolucién de dudas y discusion de temas del curso.

4. Aulavirtual en Moodle:
Acceso a materiales, ejemplos de cédigo y recursos adicionales.

Luego de este curso el estudiante sera capaz de:

1. Aplicar técnicas avanzadas de clustering y reduccion de dimensionalidad en R y Python.
2. Realizar Andlisis Factorial de Correspondencias Simples y Multiples.

3. Implementar el Método STATIS para el andlisis de tablas multiples.

4.

Utilizar métodos no supervisados avanzados para resolver problemas de segmentacion,
agrupacion y andlisis exploratorio de datos.

S. Evaluary comparar metodos no supervisados en el contexto de aplicaciones en ciencia
de datos.

Contenido

+ Semanal:
Andlisis Factorial de Correspondencias Simples y Multiples

a. Introeduccion al Andlisis Factorial de Correspondencias (AFC) para tablas simples.

b. Extension al Andlisis Factorial de Correspondencias Multiples (AFCM) para tablas
multiples.

¢. Interpretacion de los resultados del AFC y AFCM en contextos de ciencia de datos y
segmentacion de mercado.

d. Ejemplo practico en Python: Implementacion de AFC y AFCM.

e. Ejemplo prdctico en R: Andilisis factorial de correspondencias en datos categoricos.
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« Semana 2:

Método STATIS y STATIS Dual para el Andlisis de Tablas Multiples
a. Introduccién al Método STATIS y su aplicacién en ciencia de datos.

b. Andlisis de estructuras comunes entre tablas multiples y su interpretacion.

c. Aplicaciones de STATIS en estudios multidimensionales y andlisis de tendencias.

d. Ejemplo practico en Python y R: Implementacion del Método STATIS para

tablas multiples.

+« Semana 3:

Técnicas Avanzadas de Reducciéon de Dimensionalidad y Visualizaciéon

a. Métodos t-SNE, y UMAP.

b. Seleccion de técnicas de reduccion de dimensionalidad para visualizacion

y agrupacion.

c. Ejemplo practico en Python: Implementacion de t-SNE y UMARP para visualizacion

de datos.

d. Ejemplo practico en R: PCA aplicado a datos multidimensionales.

« Semana4:

Modelos no euclidianos de reduccién de la dimensién y técnicas de agrupacion

basadas en densidades
a. Andlisis de Datos Topologicos.

b. Estadistica Riemanniana.

c. Introduccién a métodos de clustering avanzados: DBSCAN, clustering jerdarquico,

y clustering basado en densidad.

d. Evaluacion de modelos de clustering y métricas de validacion.

e. Ejemplo practico en Python: Implementacion de la Estadistica Riemanniana.

f. Ejemplo prdctico en R: Agrupacién de datos utilizando clustering basado en densidad.

Evaluacion

La evaluacion consistird en 4 tareas prdcticas con igual valor, enfocadas en aplicar métodos

no supervisados avanzados en andlisis de datos.
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